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RESUME METHODES RESULTATS

Focus sur l'utilisation du réseau de neurones

Introduction
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Les résultats obtenus sont évalués selon 2 scores : Précision (ratio
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retrouvgs parmi ceux présents sur une ordonnance): .La, moyenne 0l & em s sas s & a a
harmonique des ces deux scores (F-mesure) est utilisée comme
synthese de ces scores. e e
08 1 ® ® o
e o e, .
Résultats ® * » ®
: : P ) , , 0.6 1 ® e * .
9 configurations differentes d’'OCR sont évaluées. La F-mesure s ee oo ® ® s
médiane maximale est de 0.45. La distribution des scores de - s @
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8% des ordonnances ; >75% : 22%. Scores de rappel et de * ®
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Cette étude présente les premiers résultats du développement
d’'un OCR pour la reconnaissance automatique de noms de 001 ®
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difficilement analysables, les scores obtenus permettent

, L . . Exemples de photographies d’ordonnances anonymisées avant, puis Scatterplot des Précisions / Rappel pour 100 ordonnances, basé
d’envisager une application pratique a moyen terme.
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